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用户建模(UM)旨在从用户数据中提取有价值

的见解和模式，使系统能够定制和适应特定用户

的需求。

用户数据：

• 内容数据：推文、评论、博客等

• 行为数据：用户-用户，用户-物品关系等

User Modeling in the Era of Large Language Models:  Current Research and Future Direction（arxiv2312）
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LLM4UM的优势

• 泛化能力

• 生成能力

LLM4UM的分类

• LLM 作为增强器

• LLM 作为预测器  

• LLM 作为控制器
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LLM 作为增强器

• 画像工具

• 特征编码器

• 知识增强器

• 数据生成器

User Modeling in the Era of Large Language Models:  Current Research and Future Direction（arxiv2312）
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User Modeling in the Era of Large Language Models:  Current Research and Future Direction（arxiv2312）

LLM 作为预测器

• 生成推理器

• 模拟器/代理

• 分类器/检测器

• 评分函数

• 解释器

• 聊天机器人
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User Modeling in the Era of Large Language Models:  Current Research and Future Direction（arxiv2312）

LLM 作为控制器

• 管理和组织专家模型

• 调用外部工具

• 引入外部知识
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• LLM 作为增强器

• Sequential Recommendation with Latent Relations based on Large Language Model（SIGIR 2024）

• Representation Learning with Large Language Models for Recommendation（WWW 2024）

• LLM 作为预测器  

• CoRAL: Collaborative Retrieval-Augmented Large Language Models Improve Long-tail Recommendation

（KDD2024）

• A Bi-Step Grounding Paradigm for Large Language Models in Recommendation Systems（arxiv2312）

• LLM 作为控制器

• On Generative Agents in Recommendation（arxiv2405）
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• LLM 作为增强器（Encoder）

Sequential Recommendation with Latent Relations based on Large Language Model（SIGIR 2024）
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• Motivation

现有的 通常依赖于手动预定义的物品关系，

Sequential Recommendation with Latent Relations based on Large Language Model（SIGIR 2024）
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• Method

Sequential Recommendation with Latent Relations based on Large Language Model（SIGIR 2024）
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• 关系提取模块

Sequential Recommendation with Latent Relations based on Large Language Model（SIGIR 2024）

• 物品重构模块
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利用提取关系进行推荐

Sequential Recommendation with Latent Relations based on Large Language Model（SIGIR 2024）
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• Experiments

Sequential Recommendation with Latent Relations based on Large Language Model（SIGIR 2024）
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• LLM 作为增强器（profile）

Representation Learning with Large Language Models for Recommendation（WWW 2024）
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• Motivation

现有基于图神经网络（GNNs）的用户建模算法普遍仅依赖于ID数据构造的

，导致其忽略了大量存在于数据集中与用户和物品相关的原始文本数据，因此，其学

习到的用户表征不够信息丰富。协同过滤的数据存在有潜在的噪声和偏差，也影响了对用

户的建模。

Representation Learning with Large Language Models for Recommendation（WWW 2024）
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• 文本特征和协同过滤特征之间的共性信息

Representation Learning with Large Language Models for Recommendation（WWW 2024）

最大化协同表征与文本表征以及潜在先
验之间的一致性

最大化协同表征和文本表征之间的互信息
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• 如何获得高质量的文本语义表征

Representation Learning with Large Language Models for Recommendation（WWW 2024）

用户的画像：关于他们喜欢哪些类别的商品

商品的画像：能够吸引哪些目标用户群体
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• 文本特征和协同过滤特征之间的对齐

Representation Learning with Large Language Models for Recommendation（WWW 2024）
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• Experiments

Representation Learning with Large Language Models for Recommendation（WWW 2024）
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• Experiments

Representation Learning with Large Language Models for Recommendation（WWW 2024）
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• LLM 作为预测器（判别式生成推理）

CoRAL: Collaborative Retrieval-Augmented Large Language Models Improve Long-tail Recommendation（KDD2024）
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• Motivation

• 大多数基于LLM直接生成用户偏好的用户建模系统依赖于项目的语义作为推理的唯一

证据，忽略了用户-项目交互的协同信息

CoRAL: Collaborative Retrieval-Augmented Large Language Models Improve Long-tail Recommendation（KDD2024）
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CoRAL: Collaborative Retrieval-Augmented Large Language Models Improve Long-tail Recommendation（KDD2024）

• Method
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CoRAL: Collaborative Retrieval-Augmented Large Language Models Improve Long-tail Recommendation（KDD2024）

• Experiments
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• LLM 作为预测器（生成式推理）

A Bi-Step Grounding Paradigm for Large Language Models in Recommendation Systems（arxiv2312）



27

• Motivation

• 现有的微调LLM的工作只能针对候选集有限的场景。

• Contribution

• 研究了在全排名设置中的LLM4Rec，并引入了一个两步Grounding范式

• 将流行度整合到BIGRec中，并揭示了这一信息在LLM4Rec中的益处

A Bi-Step Grounding Paradigm for Large Language Models in Recommendation Systems（arxiv2312）
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• Method

• Grounding Language Space to Recommendation Space.

• Grounding Recommendation Space to Actual ItemsSpace.

A Bi-Step Grounding Paradigm for Large Language Models in Recommendation Systems（arxiv2312）
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• Method
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• Experiment

A Bi-Step Grounding Paradigm for Large Language Models in Recommendation Systems（arxiv2312）
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• Experiment

A Bi-Step Grounding Paradigm for Large Language Models in Recommendation Systems（arxiv2312）
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On Generative Agents in Recommendation（arxiv2405）
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On Generative Agents in Recommendation（arxiv2405）

• Motivation

• 现有推荐系统领域中，离线指标和在线表现之前存在巨大的脱节，阻碍了推荐系统的发展

• Contribution

• 开发Agent4Rec框架，利用LLM来生成Agent模拟用户的个性化偏好和行为模式

• 提出一种考虑离线性能和仿真反馈的双重评估方法
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