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生成特性——数据增强

动机

• 对于大模型而言，生成文本比抽取信息要容易，即X→Y和Y→X的不对称性

• 已有数据集的长尾问题、噪声问题

Exploiting Asymmetry for Synthetic Training Data Generation: SynthIE
and the Case of Information Extraction 
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生成特性——数据增强

Exploiting Asymmetry for Synthetic Training Data Generation: SynthIE
and the Case of Information Extraction 

方法

• 对维基百科的知识图谱进行采样，使实体和关系分布更均匀（解决长尾问题）

• 使用大模型（GPT-3.5）进行实体三元组→句子的生成，修改prompt进行

zero-shot或者提供few-samples，人工评测生成质量



生成特性——数据增强

效果（生成数据的部分）

• 对比已有数据集REBEL（半自动构建）

• 评估标准除了召回率和准确率，还

有人工的流畅度评价

Exploiting Asymmetry for Synthetic Training Data Generation: SynthIE
and the Case of Information Extraction 



生成特性-输出形式与预训练一致

动机

• 大模型（decoder-only）的预训

练为在自然文本或代码（结构化文

本）中预测下一个token，而信息

抽取任务是自然文本→结构化文本，

存在GAP

CODEIE: Large Code Generation Models are Better Few-Shot 
Information Extractors



生成特性-输出形式与预训练一致

方法

• 将prompt设计为代码生成的格式（代码形式、注释、函数名、变量名都尽

可能贴近任务）

CODEIE: Large Code Generation Models are Better Few-Shot 
Information Extractors



生成特性-输出形式与预训练一致

效果

• 验证了命名实体识别和关系抽取任务上的效果（事件可能更加复杂）

• 在GPT-3和CodeX上的few-shot任务均有明显提升



控制规划

简介

• 构建一个可交互的虚拟环境，其中有25个agent，不同于强化学习的“从零开

始”根据奖励函数进行学习，使用大模型辅助维持环境中agent与环境，

agent与agent的交互

Generative Agents: Interactive Simulacra of Human Behavior



控制规划

简介

• 每个agent根据自己的人物设定、与环境和其他agent的交互，用户输入的命

令进行动作

Generative Agents: Interactive Simulacra of Human Behavior



控制规划

架构

• 记忆流：存储长期记忆，使用检索模型检索记忆

• 反思：从记忆中进行总结

• 规划：根据记忆进行规划

Generative Agents: Interactive Simulacra of Human Behavior



控制规划

介绍

• 每个agent有一个自身身份描

述的种子记忆

• 架构中所有内容使用自然语

言进行描述和推理（即把一

个虚拟世界映射到自然语言

文本中）

Generative Agents: Interactive Simulacra of Human Behavior

个体的种子记忆示例：

约翰·林（John Lin）是柳树市场和药房的一名药房店主，他喜欢

帮助别人。他一直在寻找让顾客更轻松地获得药物的方法；约

翰·林（John Lin）与他的妻子梅·林（大学教授）和儿子艾迪·林

（Eddy Lin）住在一起，他是一名学习音乐理论的学生。约

翰·林非常爱他的家人；约翰·林（John Lin）认识隔壁的老夫妇

萨姆·摩尔（Sam Moore）和詹妮弗·摩尔（Jennifer Moore）

已经好几年了；约翰·林（John Lin）认为萨姆·摩尔（Sam 

Moore）是一个善良、善良的人；约翰·林（John Lin）很了解

他的邻居山本百合子（Yuriko Yamamoto）。约翰·林 (John Lin) 

认识他的邻居塔玛拉·泰勒 (Tamara Taylor) 和卡门·奥尔蒂斯 

(Carmen Ortiz)，但之前从未见过他们； John Lin 和 Tom 

Moreno 是 The Willows Market and Pharmacy 的同事； 

John Lin 和 Tom Moreno 是朋友，喜欢一起讨论当地政治；约

翰·林（John Lin）对莫雷诺一家很了解——丈夫汤姆·莫雷诺

（Tom Moreno）和妻子简·莫雷诺（Jane Moreno）。



控制规划

意义

• 使用大模型从观察和互动中得

到更抽象的高阶表述（如一个

agent经常进行阅读和整理资

料，大模型可以从记忆中总结

出“痴迷研究”）

• 大模型的能力足够支撑起一个

个体的身份属性和互动（需要

记忆管理等模块的支持）

• 大模型的探索能力？

Generative Agents: Interactive Simulacra of Human Behavior

用户输入要求一个agent组织派对后消息

的传播链条，共12个agent得到了信息



控制规划

简介

• 我的世界——沙盒游戏，可以控制人物进行探索、与环境互动，收集、合成材

料等

• 强化学习的范式：设置目标及奖励函数（如获得钻石、合成武器等），奖励稀

疏、训练很不稳定

Ghost in the Minecraft: Generally Capable Agents for Open-World 
Enviroments via Large Language Models with Text-based Knowledge 

and Memory



控制规划

方法

• 先验知识：大模型本身的预训练获得的能力，网络上关于Minecraft的文字攻

略，人工设计的一些任务分解模板、游戏中的动作及其描述

• 使用大模型进行规划和反馈，使用人工设计的一些接口、模板实现与环境的交

互反馈

Ghost in the Minecraft: Generally Capable Agents for Open-World 
Enviroments via Large Language Models with Text-based Knowledge 

and Memory



控制规划

效果

• 模型解锁了之前相关研究中全部物品的合成路径，之前的方法仅30%

• 实现了在该游戏中进行生存和探索的一些基础任务——庇护所、农田、红石电

路（自动化设备）等

Ghost in the Minecraft: Generally Capable Agents for Open-World 
Enviroments via Large Language Models with Text-based Knowledge 

and Memory



控制规划

意义

• 同样证明了只要能够将虚拟/现实世界的控制、交互等模式转化为自然语言，大

模型就能够发挥很好的规划、总结能力

• 相比强化学习的方法，由于大模型输入输出均为自然语言，能够非常好的应用

先验知识，该论文中很多材料的合成路径、寻找方法均是从一些攻略中以文本

形式输入大模型的

Ghost in the Minecraft: Generally Capable Agents for Open-World 
Enviroments via Large Language Models with Text-based Knowledge 

and Memory



零样本（少样本）

结论

• ChatGPT和SOTA之间有明显差距

• 任务越难，差距越大

• 在一些简单任务/情况下能够超越SOTA

• ICL上下文学习能够带来一定改进

• CoT思维链不一定能够在ICL基础上带来进一步提升

Is Information Extraction Solved by ChatGPT? An Analysis of 
Performance, Evaluation Criteria, Robustness and Errors



零样本（少样本）

方法

• 两段式抽取：（类似思维链方法）

• 1、根据任务构造初始问题，要求大模型找出相关的实体、事件类型等

• 2、根据不同任务和实体、事件类型进行多轮QA，逐步结构化答案

Zero-Shot Information Extraction via Chatting with ChatGPT



零样本（少样本）

Zero-Shot Information Extraction via Chatting with ChatGPT



零样本（少样本）

结果

• 上面的为已有小样本方法的SOTA，可以看出ChatGPT仅用zero-shot就相比已

有小样本方法的巨大提升（？）

Zero-Shot Information Extraction via Chatting with ChatGPT



其他应用

各种工具产品(autoGPT, 翻译，论文润色等)

Tree of thought (https://arxiv.org/abs/2305.10601)

多种大模型和专用模型的组合（Stitchable Neural Networks）

垂直领域（医疗、法律等）

…

https://arxiv.org/abs/2305.10601


风险（科研角度的）

• 该数据集很可能已经被泄露了——不给出示例ChatGPT即可生成数据格式和真

实数据

Did ChatGPT cheat on your test?
https://hitz-zentroa.github.io/lm-contamination/



风险（科研角度的）

• 理论上生成数据的分布和原始数据是相同的，但是即使在分布不变的情况下使

用生成数据训练多轮后仍会导致模型崩溃

CURSE OF RECURSION: 
TRAINING ON GENERATED DATA MAKES MODELS FORGET



风险（科研角度的）

• 与灾难性遗忘的区别：持续学习中的灾难性遗忘是失去初始分布，模型崩溃仍

旧会有原始数据的分布，但是输出会有错误不再可用

• 微调会导致模型有崩溃的初步迹象（困惑度升高）

CURSE OF RECURSION: 
TRAINING ON GENERATED DATA MAKES MODELS FORGET



风险（科研角度的）

• 随着迭代次数增加，模型遗忘了分布中小概率的部分

CURSE OF RECURSION: 
TRAINING ON GENERATED DATA MAKES MODELS FORGET



风险（科研角度的）

• 完美的结果，但是实验和评估过程中存在严重问题：

• 数据：无法解决的错误问题，重复或接近重复的问题

• Prompt流程：对于选择题仍采用了多轮prompt直到结果正确的方法

• 评估：GPT-4自身评估不准确

Exploring the MIT Mathematics and EECS Curriculum Using Large 
Language Models



总结

应用大模型的技巧

• 将任务（非NLP任务）转化为自然语言，即非NLP任务→NLP任务

• 使NLP任务形式更加贴近大模型的预训练形式（instruct，结构化文本→代码）

• 复杂任务的拆解、长期记忆的管理

• prompt设计（https://github.com/datawhalechina/prompt-engineering-for-

developers）

• …



总结

应用大模型需要注意的问题

• zero-shot的表述要慎重，对于没有开源训练语料的大模型，可能存在数据集泄露的

情况（甚至测试集的泄露）

• 任务流程的设计的设计是否存在漏洞（信息泄露、输入长度限制等等）

• 评价的方法，尤其单纯使用GPT-4进行自我评估的方法可能缺乏合理性

• 使用生成数据进行训练可能导致的模型崩溃风险

• …
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